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基于Weiner模型超混沌lü 系统的自适应辨识∗
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为了能实时而有效地辨识参数不确定的超混沌 lü 系统, 以便于对该系统进行控制或跟踪, 本文提出了一
种基于Wiener模型自适应分段线性 (PWL)滤波器的超混沌系统辨识方法. Wiener模型的线性部分采用了
线性横向滤波器, 非线性部分用分段线性滤波器近似表示. 根据最小均方误差准则导出了滤波器参数更新算
法, 并进一步推导出算法的收敛性条件. 计算机仿真证实了该自适应滤波器辨识超混沌系统的有效性. 该方
法不仅克服了自适应线性滤波器难以辨识出这类强非线性系统, 而且比其他非线性自适应滤波器的计算复杂
性低得多.
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1 引 言

Wiener, Hammerstein模型都是非线性模块
化模型, 在系统辨识和控制中起着重要作用 [1−3].
Wiener模型由动态线性模块级联无记忆静态非线
性模块构成. 使用Wiener模型进行非线性系统辨
识时, 只需要利用系统输入、输出测量数据, 而不
一定要求确切知道系统的内部结构. 因此, 基于
Wiener 模型的非线性系统辨识方法是当前最佳的
经验建模方法 [4]. Wiener模型进行系统辨识的复
杂性在于近似系统非线性时所选择的静态函数, 当
前主要使用的有多项式函数、Volterra级数、分段线
性函数等 [5−7].

混沌系统, 特别是超混沌系统的控制与同步跟
踪一直是人们研究的重点 [8−15]. 但在实际系统中,
常常由于系统参数存在不确定性或系统动力学未

能精确建模, 使得混沌系统输出控制和同步跟踪难
以实现. 在这种情况下, 对系统进行辨识变得尤为
重要 [16−17]. 自适应滤波器能有效地辨识参数不确
定系统 [18,19]. 然而, 超混沌系统的强非线性导致

线性自适应滤波器辨识该类系统时精确度不高, 误
差过大. 使用多项式函数、Volterra级数逼近强非
线性系统时, 必须更多的近似项才能进行辨识, 导
致计算复杂性增加. 有鉴于此, 本文提出基于非线
性Wiener模型的自适应PWL滤波器辨识超混沌
lü 系统的方法. Wiener 模型中的动态线性模块采
用的是线性横向滤波器, 而系统非线性通过PWL
滤波器近似. 该滤波器在辨识强非线性系统时每
个子区域内滤波器结构都是线性的, 所以计算代价
小、易于实施. 基于最小均方误差准则, 我们导出
了自适应PWL滤波器的混沌系统辨识权值更新算
法, 基于Lyapunov定理推导了自适应滤波算法的
收敛性条件. 最后通过仿真证实了该类自适应滤波
器的有效性和精确性.

2 超混沌 lü 系统

由于超混沌系统至少有两个以上正Lyapunov
指数, 所以它比一般的混沌系统更具有保密性和更
强的非线性. 一类参数不确定超混沌 lü 系统的数
学模型为 [20]
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式中, θ = [abcd]
T
为不确定系统参数向量, y为系

统输出变量, C为输出矩阵. 由于超混沌系统对参
数的敏感性, 因此一旦系统参数存在不确定, 就会
导致系统控制和跟踪很难实现. 超混沌 lü 系统是
四阶自治混沌系统, 无外部输入变量, 为了能很好
地辨识该系统, 我们将系统变形为如下的非线性仿
射形式
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u = g(y) = x1, (2)

式中, u为输出反馈变量, 作为Wiener模型辨识系
统的输入变量.

3 Wiener模型自适应辨识

3.1 Wiener模型PWL滤波器

图 1为基于Wiener模型自适应滤波器辨识超
混沌 lü 系统的原理结构图, 线性模块由一般的线
性横向滤波器构成, 非线性模块用PWL滤波器近
似. 根据输出误差同时调整线性滤波器和PWL滤
波器权值. 图 1中u(n), y(n)分别为参数不确定超
混沌 lü 系统的输入、输出采样值, u(n)的表达式为
(2)式中反馈输入, 即u(n) = x1(n). u(n)及其延迟

量作为Wiener系统的输入激励变量, M阶FIR线
性滤波器在n时刻的输出为

v(n) =

M−1∑
i=0

wi(n)u(n− i)

= w(n)Tu(n), (3)

式中, w(n) = [w0(n), w1(n) · · ·wM−1(n)]
T
为权系

数向量,

u(n) = [u(n), u(n− 1), · · · , u(n−M + 1)]
T

为抽头输入向量. 中间变量 v(n) 可以没有任何物

理意义. 将线性滤波器的输出作为PWL滤波器的
输入, PWL滤波器的输出作为非线性系统的估计
输出值, 可表示为

ŷ(n) = f̂ (v(n))

= c0 +

σ∑
i=1

ciΛi(v(n)), (4)

其中, Λi(·), i = 1, 2, · · · , σ为分段线性基函数, ci为
PWL滤波器第 i个线性子滤波器的权值系数, c0可
认为是线性子滤波器Λ0(·)的权值系数 (Λ0(·) ≡ 1).
该非线性PWL滤波器由σ个子线性滤波器组成,
自适应PWL滤波器结构如图 2所示.
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图 1 用于系统辨识的非线性滤波器
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图 2 自适应PWL滤波器结构

130503-2

http://wulixb.iphy.ac.cn
http://wulixb.iphy.ac.cn


物 理 学 报 Acta Phys. Sin. Vol. 63, No. 13 (2014) 130503

3.2 滤波器权值更新算法

由上述自适应滤波器结构可知, 滤波器权
值的更新算法包括线性滤波器部分和分段线

性部分滤波器权系数. 定义输出估计误差为

e(n) = y(n) − ŷ(n). 用平方误差作均方误差估
计值, 即性能指标函数选为J (e(n)) = e2(n)/2, 可
导出滤波器权值更新律为

w(n+ 1) = w(n) + ∆w

= w(n) + µwφ1(n)e(n), (5)

c(n+ 1) = c(n) + ∆c

= c(n) + µcφ2(n)e(n), (6)

其中,

φ1(n) = − ∂e(n)

∂w
=

∂ŷ

∂w
=

∂ŷ(n)

∂v

∂v

∂w

=

(
c(n)T ∂Λ

∂v

)
u (n) , (7)

φ2(n) = − ∂e(n)

∂c
=

∂ŷ

∂c

= Λ (v(n)) , (8)

c(n) = [c1(n), c2(n), · · · , cσ(n)]T ,

Λ (·) = [Λ1(·), Λ2(·), · · · , Λσ(·)]T ,

µw, µc分别表示线性滤波器和PWL滤波器的迭代
步长. 依据规范型分段线性函数表示 [21], 非线性滤
波器取如下分段线性基函数 [22]

Λi (v(n))

=


v(n)− βi + |v(n)− βi|

2
, v 6 βσ,

βσ − βi + |βσ − βi|
2

, v > βσ.

(9)

由 (9)式可以推得[
∂Λ

∂v

]
i

=

1 + sign(v − βi), v 6 βi,

0, v > βi,
(10)

式中, sign(·)为符号函数.
(5)—(10)式所述过程即为基于Wiener模型自

适应滤波器的权值更新算法. 由该算法可以看出在
每个分割区域内, 自适应PWL滤波器都可简化为
自适应线性滤波器, 此特性使得该自适应PWL滤
波器易于实现, 权值更新算法更为简单, 计算复杂
度远低于自适应非线性Volterra滤波器 [5]. 同时由
于分段线性自适应滤波器是局部线性的, 从而解决
了自适应多项式滤波器所使用的全局函数引起的

非一致性误差问题.

3.3 收敛性分析

定义离散类型Lyapunov函数为

V (n) = e2(n)/2. (11)

Lyapunov函数变化量为

∆V (n) = V (n+ 1)− V (n)

=
[
e2(n+ 1)− e2(n)

]
/2

= ∆e(n) [e(n) + ∆e(n)/2] . (12)
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∥∥∥∥∂ŷ(n)∂h

∥∥∥∥4
= − 1

2
µe2(n)

∥∥∥∥∂ŷ(n)∂h
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式中, ∥ • ∥为欧氏范数. 记

βmax = max
(∥∥∥∥∂ŷ(n)∂h

∥∥∥∥) ,

则只要迭代步长满足 0 < µ < 2/βmax, 收敛性就得
到保证. 结合 (4), (9) 和 (10)式, 下列两式成立:∥∥∥∥∂ŷ(n)∂c
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代入上式, 可获得算法收敛时迭代步长的取值范
围为

0 < µw <

{
λmax

σ∑
i=1

c2i

}−1

,

0 < µc <

{ σ∑
i=1

(βσ − βi)
2

}−1

, (16)

其中, λmax为输入信号矢量u (n)构成的输入矩阵

Ru的最大特征值.

4 仿真实验

采用四阶龙格 -库塔法对超混沌 lü 系统进
行数值仿真, 不失一般性, 不确定系统参数取为
a = 10, b = 5, c = 3, d = 0.5. 系统是混沌的, 混沌
吸引子如图 3所示. 取采样周期为 0.01 s, 得x2, x3

的时域波形, 如图 4所示.
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图 3 超混沌 lü 系统的混沌吸引子
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图 4 采样后 x2, x3的时域波形

依据图 3所示混沌吸引子中输入变量u = x1

的大致取值范围, 取PWL滤波器参数值σ0 = −4,
σ = 5, 线性滤波器抽头个数为M = 3, 步长
uw = uc = 0.01. 输出分别为 y = x2, y = x3

时的跟踪情况如图 5、图 6所示. 图中点划线表示
的曲线为实际超混沌 lü 系统的输出, 虚线表示的
曲线为Wiener模型辨识器的输出. 从图 5和图 6中

能看出Wiener模型辨识器能很好地辨识超混沌 lü
系统.

0 1000 2000 3000 4000 5000 6000 7000
-2

-1

0

1

2

3

n

y⌣

y

�

图 5 输出为 y = x2的辨识曲线
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图 6 输出为 y = x3的辨识曲线
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图 7 误差平方收敛曲线

图 7是误差平方 e2(n)收敛曲线, 图中曲
线 1⃝是Wiener模型跟踪输出 y = x2的误差平方

收敛曲线, 曲线 2⃝是Wiener模型跟踪输出 y = x3

的误差平方收敛曲线. 图 7显示出辨识系统的辨识

时收敛速度很快.
若去掉非线性PWL滤波器部分, 仅用自适
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应线性横向滤波器来辨识超混沌 lü 系统, 图 8是

M = 15时的辨识情况, 对比图 5和图 8 , 若用线性
自适应滤波器辨识这类强非线性系统, 效果很差.
继续增大M , 辨识系统可能出现大幅度振荡, 误差
更大. 若去掉线性滤波器部分, 当参数个数增大到
σ = 30个时才有良好的辨识效果. 使用本文给出的
Wiener模型自适应滤波器进行辨识超混沌 lü 系统
这类强非线性系统, 整个滤波器权值参数个数只需
8个, 这使得自适应滤波器相比与其他非线性滤波
器, 复杂性更小.

0 1000 2000 3000 4000 5000 6000 7000

-1

-2

0

1

2

3

n

y⌣

y

图 8 线性滤波器M = 15时辨识 y = x2的输出跟踪情况

5 结 论

本文研究了基于非线性Wiener模型自适应
PWL滤波器在超混沌 lü 系统辨识中的应用. 该滤
波器基于模块化的设计, 并采用了规范型的分段线
性基函数, 使滤波器参数个数达到最少, 算法复杂
性低, 易于实现. 仿真结果证实了该滤波器能很好
地辨识非线性动态系统, 而且比自适应线性滤波器
有着更快的收敛速度, 更高的辨识精度.
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Abstract
In order to be able to identify the hyper-chaotic lü system with uncertain parameters effectively in real time, so that

hyper-chaotic system control and synchronization tracking can be applied, this paper presents a system identification
method for the hyper-chaotic system based on Wiener model. The linear part of the Wiener model consists of linear
transversal filters, while the nonlinear part is represented approximately by piecewise linear filters. According to the
minimum mean square error criterion, the filter parameter updated algorithm is derived, and the convergence condition
is also obtained. Simulation results confirm the effectiveness of the adaptive filter for the identification of hyper-chaotic
systems. The presented method not only overcomes the difficulty to identify a strongly nonlinear system only by adaptive
linear filters, but also have a lower computational complexity compared with other non-linear adaptive filters.
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